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PipeLine

Video Separation

영상을 프레임 단위로 분리 부유물의 Poligon 외곽선 추출 후
외곽선 안쪽 픽셀의 RGB 값을
(0,0,0) 으로 변경

Image Segmentation Inpainting

Segmentation 된 부분을
Inpainting Model을 활용하여 
채우기

1 2 3
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Ultralytics에 병합되어 함수와 클래스는
Ultralytics package에 포함되어있음

Weight parameter는 다운로드 필요

Package

상호작용형 예시 개선

개념 및 시각적 프롬프트의 통합Key Innovations

Meta / November 19, 2025Developed by

SAM3
Segmentation Anything Model

https://docs.ultralytics.com/ko/models/sam-3
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Prompt를 “person”으로 입력시
segmentation 진행 X

Prompt를 “penguin”으로 입력시 
Segmentation 진행

Example

Open-vocabulary 을 지원하여 학습된 Class
뿐만 아니라 다른 Class도 prompt로 입력 가능

Prompt

Text prompt 를 통해 해당 프롬프트와 동일한
모든 객체 segmentation

Method

SAM3
Promptable Concept Segmentation

단순 객체뿐만 아니라 "선글라스를 쓴 사람"
과 같은 묘사적인 표현도 지원
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SAM3
Promptable Concept Segmentation
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bbox 좌측 상단                / 우측 하단                 좌표 Prompt

bbox Prompt를 통해 bbox 객체와 동일한 모
든 객체 segmentation

Method

SAM3
Promptable Concept Segmentation

bbox 개수는 여러개 가능

text prompt , bbox 동시 사용 가능
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왼쪽 펭귄 point 지정해주면 왼쪽만
segmentation 진행

Example

Point를 이용하여 특정 객체만 segmentationMethod

SAM3
Promptable Visual Segmentation
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Text Prompt

Result

Result

Prompt

탐지한 객체가 없음

“particle” prompt는 형태가 불분명하고 
희미하기 때문에 text prompt 만으로는 
탐지하기 어려움 

Fail Factor
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bbox Prompt

Result

Prompt Result 31개 객체 탐지
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bbox Prompt

Result

Prompt

Result 약 10개의 부유물 추가 탐지, 오탐 약 2개 감소

추가된 bbox 갯수랑 비교시 큰 변화는 없음
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아이콘 아이콘

작은 객체 탐지

희미하거나 너무 작은 객체는 탐지
정확도가 낮음

불분명한 class

부유물이라는 특성상 따개비, 
빛번짐등과 같은 노이즈에 약함

Open-vocabulary

Open-voca의 장점은 범용성이지
만, colosed-voca에 비해 전문성
이 떨어져 부유물 탐지 작업같은
특수한 객체 탐지에는 오히려 약함

FineTune 제한

SAM3는 FineTuning 하기에 
적합한 모델이 아님

Limit
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Limit

Zero-shot

단순히 개, 고양이를 학습한게 아니
라, “노란색옷을 입은 사람” 같은 

복잡한 개념을 이해하도록 설계되어
소규모 데이터로 튜닝하면 모델의
기존 학습 체계가 깨져버릴 수 있음

Multimodal

텍스트와 이미지를 하나의 공간에서
매핑시켰기 때문에 단순히 이미지

데이터셋으로만 학습시키면 이미지
와 텍스트의 연관성에 대한 개념이

비틀어질 수 있음

Hard Negatives 

단순히 객체를 찾는 법 뿐만 아니라,
비슷한 오답을 걸러내는 방법을 같
이 학습하여, 부정적 예시가 부족한
일반적 데이터 셋으로 학습할 시 

모델의 변별력이 오히려 저하될 수
있음

Hard Finetuning Factor
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PLAN

Sample image collect

수중드론 채집 영상을 일정 간
격으로 프레임 추출

직접 부유물의 Poligon을 따서
DataSet 수집

Tool : Roboflow

Particle Poligon Labeling Model Finetuning

FineTunning이 가능한 모델에
수집한 DataSet으로 FineTuning

1 2 3
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PLAN
Roboflow

AI를 이용해 클릭으로 Labeling 가능

사람눈에 확실한 particle의 Poligon 가능한 많이 Labeling
Image당 최소 100개 예상

Particle num per Image

수집한 영상 총합 약 30분
2초 간격으로 Frame 수집
4K 화질(2160, 3840, 3) 이므로 학습시 GPU 메
모리 부족할 수 있기 때문에 타일링 작업 필요
전처리할 Image 갯수 : 약 900 * N

Number of Image

5000 Image per Credit
100 AI-Labeling  per Crdeit

Credit Usage
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PLAN

DataSet 처리가 완료되면 모델별 학습 가능한 형
태로 다운로드 가능

DataSet을 프로그램 내에서 Train, Test. Valid Set
으로 분리 가능

DataSet 처리와 설정이 완료되면 모델별 학습 가
능한 형태로 다운로드 가능

Roboflow
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박정규

THANK YOU
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